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Susceptible Exposed Infective Removed Denklem Sistemi
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Katsayr  Anlamu

Birim zamanda korumaya alinma katsayisi
- (1 o qu)QQ + (1 _ drl)(l — h’UT'))/I Birim zamanda Covid disi gerceklesen 6lim
katsayisi
o= 1/1. ) Birim zamanda bulasanlarin bulastirici fazina
= dquQ + dr;(1 — hvr)yl latent time ITYEIECWE
= 1/‘[ . Birim zamanda, bulastirici fazindan iyilesen
U ICIAa I | (a vefat eden fazina gecme katsayisi.

— Birim zamanda, bulastirici fazindayken
—aS "; _ 1/Tpresympt0m semptom gosterip hastaneye gidip izole
edilen katsayisi
Birim zamanda karantinadan iyilesip ve vefat
edip ¢ikanlarin katsayisi
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hvor Semptom gOstermeye baslayanlarin
hastaneye gitme orani.
Yapilan testlerin dogruluk orani.
testy,
dr Karantinada bulasiciligi gecmis hastalarin
q O0lim orani. Vaka o6lum opranindan 0.025
olarak alinmistir.

.- D. ZYEE.“ \ . dr: Karantinaya girmeden bulagiciligi gecmis
—UNIVERSITESH l hastalarin 6lim orani. 0.002 olarak alinmistir.




HaStallgln Sey” Ve Zaman OIQUle“ Hastaligin tim seyri boyunca,

birim zamanda ortalama bulagsan
insan
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Teorik temel temel Greme sayisi (Basic Reproduction Number)
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Ureme sayisli, bulagsma katsayisi

Gunlik etken Greme sayisi (Rneff(t))
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Bilinmeyenler
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RMS error icin Pareto front
100 kisilik populasyonu olan 100 generations, 30 bireyi pareto-front'da tutarak yapildi

Pareto front
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Simdigoru ve Normallesme 6ngorisa |
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Her cizgi Pareto ¢6zum setindeki bir parametere setiyle elde
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Simdigoru 2
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Her cizgi Pareto ¢6zum setindeki bir parametere setiyle elde

edilen ¢cozime denk gelmekte.




Normallesme ongorusa |l
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Daha gec normallesseydik? |

Gunluk tespit edilen vaka

—Haziran 2020
—Temmuz 2020
——Agustos 2020

© Saglik Bakanhgi Verisi
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Daha gec¢ normallesseydik? Il

Giinliik serbest bulastirici hastalar Giinliik tespit edilen vaka
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Daha gec normallegsseydik? Il
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Eksiklikler ve Plan

@ Turkiye nufusunun hastaligin yasabagli nasil gelistigi bilgisi
eksik

Filyasyon calismalarinin veri destekli modellenmesi
Filyasyon calismalarindan c¢ikan istatistiklerin kullaniimasi
Kapall ortamlarda kontaminasyon ve bulasma fizigi
Kontakt modellemesi (ornegin agent based modeller)

Veri destekli hijyen v.b. davranis modellemesinin yapilmasi

TUbitak 1001 projesi kabulll sonrasi Saglik Bakanhgi'na
very paylasimi icin basvuruda bulunduk. Oncelikli olarak
Saglik Bilgi Sistemleri Genel Mudurulugid’nden izin almaniz
gerektigi belirtildi. Bagsvurumuzu dilekce ile elden verecegiz.
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Bulasma fizigi

Bulagma fizigi

Zamana Bagh Bulagtirma Orani
B(t) Modeli

Temas Modeli

Kisisel 6nlemlerin uygulanmasi
(hijyen, sosyal mesafe, maske)

Ylzey
temasiile
bulagsma

Hava yolu ile
bulagsma

I
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Hesaplamali
akigkanlar dinamigi
ile damla
simulasyonlari
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Bir Sonraki Model

Bulasabilen Bulasan Anlik niifus:
Susceptible (S) Exposed (E) N=S+P+E+I+HS+R

Bulastiran
Korunan Infected (1) iyi|e§en

Protected (P) ‘ T Recovered (R)
¢, €, hvr

Vefat eden

Tespit edilemeyen Hastaneye giden Died (D)
Undetected (UD) Hospital visitor (H)

A

hsr

Agir semptomplu
Orta semptomlu hastanede tedavi

Moderate symp. (MS) edilen

Heavy symptoms (HS)
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